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Definicién Clasica del Problema

@ Estimacién del estado que caracteriza a un sistema
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Definicién Clasica del Problema

@ Estimacién del estado que caracteriza a un sistema
@ Perspectiva vectorial del espacio de estados del sistema

@ Modelo de evolucién del sistema y modelo de medicién

Xk+1 — f(Xk,Vk)

21 = g(Xkg1,Wii1)
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Definicién Clasica del Problema

@ Estimacién del estado que caracteriza a un sistema
@ Perspectiva vectorial del espacio de estados del sistema

@ Modelo de evolucién del sistema y modelo de medicién

Xk+1 — f(Xk,Vk)

zp 1 = g(Xky1,Wki1)
@ Formulacién probabilistica: Modelo Markoviano
P(Xk[X0:k—1,20:k—1) = P(Xk|Xk—1)

P(zk|X0:k5 20:k—1) = p(zZk|Xk)
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Breve Descripcién del Filtrado Particular

o Filtrado Bayesiano Recursivo
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Breve Descripcién del Filtrado Particular

o Filtrado Bayesiano Recursivo

@ Monte Carlo - Sumatoria ponderada de N particulas
generadas aleatériamente

N . .
B (xo:kzok) = D w6 <X0:k = xgl)
i=1
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Breve Descripcién del Filtrado Particular

o Filtrado Bayesiano Recursivo

@ Monte Carlo - Sumatoria ponderada de N particulas
generadas aleatériamente

N . .
B (xo:kzok) = D w6 <X0:k = xgl)
i=1

@ Sampleo por Importancia xg(i) ~ T <xk|x521,zk>
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Breve Descripcién del Filtrado Particular

o Filtrado Bayesiano Recursivo

@ Monte Carlo - Sumatoria ponderada de N particulas
generadas aleatériamente

N . .
B (xo:kzok) = D w6 <X0:k = xgl)
i=1

@ Sampleo por Importancia xg(i) ~ T <xk|x5('zl,zk>
El Sampleo Secuencial por Importancia consiste en la
propagacion recursiva de los pesos y de las particulas

i=1...N

{xi'), W,'} a medida que se reciben las mediciones,
Z.
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Innovaciones al Modelo de Problema Anterior

@ La posibilidad de que el objeto evolucione y la medicién sea
obtenida de diferentes maneras o siguiendo diferentes modelos

Xk+1 = A (Xk, Vi) zp11 = 81(Xkt1, Wii1)
Xk+1 = Fa(Xk, Vi) Zi+1 = 82(Xk41, Wk+1)
X1 = fm(Xk, Vi) Zi11 = M (Xk+1, Wkt1)
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Innovaciones al Modelo de Problema Anterior

@ La posibilidad de que el objeto evolucione y la medicién sea
obtenida de diferentes maneras o siguiendo diferentes modelos

Xk+1 = A (Xk, Vi) zp11 = 81(Xkt1, Wii1)
Xk+1 = Fa(Xk, Vi) Zi+1 = 82(Xk41, Wk+1)
X1 = fm(Xk, Vi) Zi11 = M (Xk+1, Wkt1)

@ La posibilidad de obtener mas de una medicién, donde solo
una sera originada por el objeto seguido y las demas serdn
falsas alarmas

Zik ={zk1,2k2, .., Zk,L}
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Algoritmo IMM-PDA-PF

@ Incorporacién del Modelo como una variable aleatoria
Markoviana mas en el vector de estado, ry

_ | Xk
Yk—[rk]
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Algoritmo IMM-PDA-PF

@ Incorporacién del Modelo como una variable aleatoria
Markoviana mas en el vector de estado, ry

_ | Xk
Yk = [ re ]
@ Propagacioén de las particulas utilizando todas las mediciones

y ponderandolas por su probabilidad de que sean la verdadera
medicion.
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